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INTRODUZIONE

Topic della tesi:
m Hate Speech
e Sessismo

o Meme

Stato dell'arte:

m Pubblicita sessiste

Fasi del lavoro:
m Dataset

m Classificatore

1AM EQUAL WITH

L¥)

NOW WOULD YOU PLEASE PAY THE
BILLD

This Mother’s Day,
Get Back To
The Job
That Really
Matters.




PRIMA FASE: Il dataset

Ricerca teorica

Tassonomia

l Sessismo
Raccolta di
Meme dai Social
Media Definizione di
| — lronia e
. Aggressivita
Creazione
Dataset
|
v v
Validazione Analisi dei
MEMI MIME = — dataset MIME su — < ltati
(Italiani) (Inglesi) Figure Eight rsultat



TASSONOMIA SESSISMO

LEET THE KITCHEN [ warch..

| aall UL O 4
s e e
!‘.: > P > ?",_/'

WOMANASTRONAUT

BECAUSE SANDWICHES WON'T
B MAKE THEMSELVES UP HERE.

Violenza Shaming Oggettificazione Stereotipo

Inoltre, sono stati approfonditi aspetti di:
 |ronia -> definizione di meme

« Aggressivita



DATASET
800 89 600

MIME Fonti MEMI

Blog

Forum

AND THAT. social Network NON PUO ESSERE

Siti di meme CONSIDERATO STUPRO

s
SE LEI NON E COSCIENTE E
NON LO VERRA MAI A SAPERE




IT'LL;BEFUN THEY'SAID
In your opinion, is this meme sexist? (required)
@ Yes
O No

In your opinion, which part of the meme is sexist? (required)

O Image
O Text
O Both

In your opinion, is this meme ironic? (required)
O Yes
O No

In your opinion, is this meme aggressive? (required)
O Yes
O No

" Figure Eight: https:.//www.figure-eight.com/

FIGURE EIGHT"

60 Annotatori

GENERE:

- 52% maschi

- 48% femmine
ETA”

- 38%, 21-30

- 35%, 31-40

- 27%, 41-50

3 Annotatori per
meme



ANALISI RISULTATI

Meme considerati sessisti € non sessisti su 800

Nqn Sessista
Sessista 46%
54%
Meme* considerati sessisti secondo
immagine, testo o entrambi
Testo
Entrambi 38%
56%
Immagine
6%
" | meme sessisti sono 369 7



ANALISI RISULTATI (1)

Meme sessisti* considerati ironici € non ironici

Ironico
22%
Non
Ironico
78% Meme sessisti* considerati aggressivi
e non aggressivi
Aggressivo
44%
Non
Aggressivo

56%

" | meme sessisti sono 369 8



SECONDA FASE: il classificatore

MEM] MIME
(Italiani) (Inglesi)

| |
!

Caratteristiche
visuali da Matlab

Risultati di
Figure Eight

Classificatore Classificatore
testuall Visuale

Classificatore
Multimodale



CLASSIFICATORI

Classification Learner App di Matlab

+

Weka:

Actual Values

Positive (1) Negative (0)

Positive (1) TP

FP

Negative (0) FN

Predicted Values

N

K-NN, Naive Bayes, SVM,

‘ Decision Tree e Ensemble

Boosted Tree,

‘ 1 = sessista

0O = NON sessista

Accuracy: Percentuale di classificazioni corrette.

Precision: Percentuale di positivi trovati.

Recall: Percentuale di classificazione corretta nella classe corretta.



CLASSIFICATORE VISUALE

Training da SADit" e test su
MIME e MEMI:

> Hand-crafted
> Deep

Cross validation, 5 fold

Matlab

Training e test su MIME:
> Hand-crafted
> Deep

Cross validation, 5 fold
Matlab e Weka:

> Caratteristiche visuali
> Label

"Gasparini, F., Erba, I, Fersini, E., & Corchs, S. (2018). Multimodal Classification of Sexist Advertiserments.

Proceedings of the 15th International Joint Conference on e-Business and Telecommunications.



Sexist

Non-sexist

LE LABEL

IFABS ARE MADE IN THE 3
KITCHEN,

HATE'WOMEN
al

S
3
3 =i

MEN HAVE
A%

-
e

WHAT IF.. ONE DAY, & ALLIWANT FOR CHRISTMAS
GOOGLE WAS DELETED

e N

ANDJWE COULDNT,GOOGLE IS THE FEELING 1GOTASAKID
WHAT{HARPENEDTO/GOOGLE DURING CHRISTMAS

Meme considerati sessisti secondo immagine,

testo o entrambi

Ent bi Testo
ntrambi
38%
56% °
Immagin
e
6%

Classificatore visuale:

* 1=meme sessisti nelle
immagini (22) e entrambi (142)

* 0 =meme sessisti nel testo

(205)

Classificatore multimodale:
 1=meme sessisti (369)

* 0 =meme non sessisti (431)




CARATTERISTICHE VISIVE

Caratteristiche hand-crafted:

Texture Chromatic Photographic
Properties Properties "
Coarseness, . Semantic
Chroma features congestion,
contrast, ; Concepts
o . Variance, suuband entropy,
directionality, . . percentage of
iyl Number of image complexity, )
linelikness, : : skin measure,
Regions, image blur, entropy,
roughness, number of
: Colorfulness, edge contrast,
edge density, faces.
| BP HoG Color measure of
Histogram enhancement
Caratteristiche deep (Metodo AlexNet"):
L1 L2 3 L4 LS L6 L7 L8
I 8ol | [12]0x | |3 L3 L3l _);_; _):_)5
22';:;§;x3 % § ¥ E § ¥ g E % § g g =§_ R
e e o

classifier €~

"Krizhevsky, A., Sutskever, |, & Hinton, G. E. (2017). ImageNet classification with deep

convolutional neural networks. 13
[ S —



PERFORMANCE: classificatore visuale

Accuracy | Accuracy | Accuracy hon
sessista sessista
SADit su MIME 31% 87% 15%
Hand-Crafted [ o\ 5 "C MIME e MEMI 26% 84% 17%
SADit su MIME 38% 78% 277
Deep

SADit su MIME e MEMI 37% 78% 30%

K-NN 75% 41% 84%

SVM 74% 6% 84%

Weka - 3 4

Naive Bayes 67% 477% 72%

Decision Tree 79% 7% 08%

SVM 80% 7% 09%

Matlab Ensemble Boosted Tree 66% 58% 68%
EB.T. 70% + 30% 58% 52% 58%




CLASSIFICATORE MULTIMODALE

EARLY FUSION LATE FUSION
—— MIME — | MIME |
' ! Caratteristiche Caratteristiche
Caratteristiche Caratteristiche visuali testuali
visualli testuali
v !
Classificatore Classificatore
l visuale testuale

Classificatore | |
multimodale 1

Classificatore
multimodale



PERFORMANCE di tutti | classificatori

Immagine | Testo Early Fusion | Late Fusion

Accuracy 67% 71%

Naive Bayes | Recall 47% 82%
Precision 84% 64%

Accuracy 75% 52% 74%

K-NN Recall 41% 49% 79%
Precision 84% 56% 70%

Accuracy 74% 76% 68% 75%

SVM Recall 36% 73% 65% 79%
Precision 83% 79% 70% 70%

Accuracy 79% 77%

Decision Tree | Recall 7% 72%
Precision 80% 77%
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IL MIO LAVORO

Tassonomia Sessismo

Dataset: MIME e MEMI

Esperimento per validazione MIME su Figure Eight

Analisi risultati

Caratteristiche visuali su Matlab

Classificatore visuale su Matlab

Classificatore visuale su Weka

Classificatore multimodale, approccio Early e Late Fusion
su Weka



CONCLUSIONI

SECONDA FASE:

- Problema riconoscere immagini

PRIMA FASE:
- Meme: Immagini uguali con testo

diverso .
sessiste -> contesto

- Esperimento - Immagini diverse: sintetiche o reall

> Investigare aspetto ironia e - Caratteristiche visuali da migliorare

aggressivita - Migliori risultati con Late fusion

Numero maggiore di meme - Migliorare approccio Early
Numero maggiore di utenti
Differenza generazionale

Differenza di genere

YV V VYV VYV V

Livello di istruzione; eventi storici o

attuall



Grazie per l'attenzionel



IRONIA

«Affermare l'esatto contrario di cido che si vuol dire»

-> ironia situazionale

AND Tﬂ!_l](

-> ironia pittorica

*
‘Pubblicita e ironica se un elemento,

visuale o testuale, e incosistente con

'altro, scioccando l'audience!’

*
Lombardi, M. (2018). /[l nuovo manuale di tecniche pubblicitarie. COMMunity - Corporate &

Marketing Communication. 20




SESSISMO

Una forma di discriminazione nei confronti delle donne.

-> misoginia internalizzata

Ther f , lWII WIIBS of women
Meme ses.5|.sta: ¥ = \ /‘/ é\&\ . ,
s A B o \.‘ \ a0

* Immagini

e Testo A RN S

Entrambi




SESSISMO ED ESPERIMENTO

e Scala Likert (6 valori)

Di | | S
Disagree | oot | pissgree | Agree | (T | kgl

1 2 3 4 5 6

50% Megative 50% Positive

» Quanto trovi sessista il meme? E' abbastanza sessista? E' troppo
sessista?

VALIDAZIONE DATASET




IRONIA ED ESPERIMENTO

e |ronia: il meme e ironico ma non fa ridere

«In your opinion, is this meme ironic?(required)»
» Lingua

» Conoscenza attualita
» Livello culturale
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VALIDAZIONE DATASET




TASSONOMIA SESSISMO
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’ BECAUSE SANDWICHES WON'T
MAKETHEMSELVES UP HERE.

~AS|THE[HIPRO]DEFENDS S
Violenza Shaming Oqggettificazione Stereotipo

Body shaming Di genere
Slut shaming Di ruolo

Oggettificazione sessuale
Rape culture Self-objectification



CLASSIFICATORE

Feature Extraction and Scaling
Feature Selection
Dimensionality Reduction
Sampling

Model Selection
Cross-Validation

Performance Metrics
Hyperparameter Optimization

/f \ [ \ / Labels ----) /
]
f i
\, ! E
i 5 Learning ™ Final Model [ New Data
Labels Training Dataset Algorithm _ E
> i ! Vi
Raw TestDataset [P ip==rrrrrerrmme- Afrrrmmm—- - E e
Data ? !
Preprocessin Learnin Evaluation Prediction
\__ Preprocessing /| Learning )\ F.9 y

25



Iteration 1

Iteration 2

Iteration 3

Iteration 4

Iteration 5

CROSS-VALIDATION

Test Train Train Train Train
La convalida incrociata (cross-
Train Test Train Train | Train validationin inglese) &€ una tecnica
statistica utilizzabile in presenza di
Train Train Test Train Train )
una buona numerosita del
Train | Train | Train | Test Train campione osservato o fraining set.
Train Train Train Train Test

-> k-fold cross-validation consiste nella suddivisione del dataset totale in
k parti di uguale, si esclude iterativamente un gruppo alla volta e lo si
cerca di predire con i gruppi non esclusi. Cio al fine di verificare la bonta

del modello di predizione utilizzato.
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